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Dans un contexte meédical, les victimes des maladies du coeur se retrouvent
dans plusieurs catégories en fonction des attributs spécifiques de leur condition.
Toutefois, il est difficile de déterminer a quelle catégorie une nouvelle victime
appartient.[1] ...

Développer un programme qui permet de réecupérer les attributs d’'une personne
souffrant de maladies du coeur et ensuite déterminer a quelle catégorie cette per-
sonne appartient.

Spécifiguement,

— Impléementer un algorithme robuste de comparaison de donneées.

— Reécupérer 'ensemble des données historiques et les traduire en objets informa-
tiques utilisables.

— Utilisation d’algorithmes de tri pour organiser les données.

Methodologie suivie

Les données se retrouvent dans des fichiers .csv elles sont récupérées a l'aide de
la librairie CsvHelper qui facilite leur manipulation. Il s’agit d’'une base de données
composee de plusieurs colonnes représentant les caractéristigus numeériques de
chaque victime. Il en est de méme pour I'élément inconnu a analyser. Une fois les
données en bangque, chague élément représentant une victime est intégré dans le
programme et trié dans une liste.

La distance euclidienne est calculée a avec les caractéristiques sur une rangée
dans la base de données. La distance de I'élément dont la catégorie est inconnue
est ensuite comparé a tous ceux dans la liste a l'aide de l'algorithme "k-Nearest
Neighbors", qui récupere un nombre "k" d’'éléments de la liste dont les attributs
sont semblables et établit ainsi la catégorie de notre inconnu.

DEuclidienne = \/{Il _IE}E + {}’l _PE}E +(2] — 22}2 (1)

avec A =[x;,v1,21] et B=[x;,v,,2,] deux échantillons avec les attributs : x, v et z.

Pour l'exécution du k-NN, supposons que k= 3:
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FIGURE 1 — Exemple de k-NN

Evaluation

Lévaluation des résultats est démontrée a travers la matrice de confusion qui

compare la similitude de I'’élément inconnu & ses plus proches voisins. Etablissant
ainsi la précision de l'algorithme.

Dans le but de tester I'exactitude du programme, nous possedons les diagnostics
d'experts de nos données "inconnues". La catégorie de ce diagnostic est compa-
rée a notre résultat, affichant ainsi si le modele a reussi a calculer la catégorie
appropriee.

Confusion Matrix

ClLassification Accuracy —-» 91,81818 %

FIGURE 2 — Mesure de performance

[ sample 01 ] Prediction by model -+ False | by expert - False
FIGURE 3 — Prédiction d’'un échantillon

Conclusion

Une application réelle de ce projet permettrait de déterminer précisément la ca-
tégorie a laquelle une personne souffrant de maladies du coeur appartient sans
avoir besoin d’'un expert. Cette personne pourrait ensuite suivre un traitement ap-
proprieé.
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