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Mise en contexte

‘L’ ¢épilepsie est une maladie neurologiqgue potentiellement dangereuse qui touche 1 a 2 % de la population mondiale et qui
augmente le risque de mortalite prématuree selon la litterature.

“*Un diagnostic précoce de la crise et le controle scrupuleux de son évolution est important pour freiner le développement de
la maladie et ses effets secondaires.

“*De nos jours, des approches se basant sur I’intelligence artificielle sont proposées pour:
= Aider le medecin traitant dans son diagnostic de la crise,

= Supprimer certains codts lies aux ressources materielles et humaines utilisées dans le diagnostic et le suivi de la
maladie.

= Réduire le temps de traitement du diagnostic.
= De plus, grace aux apports des objets connectes a internet (I10T):

o le médecin traitant tout comme les proches du malade peuvent rester informeés en temps réel sur 1’état de santé du
patient; (donc, sur 1’évolution de la maladie), afin d’intervenir uniquement si c’est nécessaire,

o Et les frais lies aux déplacements sont considerablement réduits.

¢ Quoique, étre avise en temps reel parait tres interessant, le challenge des chercheurs est mise beaucoup plus sur la

réalisation du meilleur detecteur se basant sur 1’intelligence artificielle qui soit capable de detecter la crise d’épilepsie
efficacement et cela pour tous les utilisateurs ; un détecteur robuste et adaptatif.



Problematique

“»Le prétraitement des donnees et le choix de la fenétre de detection
“*Les methodes d’extraction de caracteristiques appropriées

“*Le choix des classificateurs appropries



Methodologie
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Figure 1: Scheéma d’un systeme de classification des signaux EEG
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Figure 2: Systeme de déetection de la crise epileptique par software propose
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Figure 3: Systeme de detection materielle de la crise épileptique



Résultats

Classification de la crise par software, les meilleures combinaisons trouvées par le systeme pour future implementation pour les bases de
donnees CHB-MIT et de I’Université de Bonn.

Meilleurs classiticateurs Bonn =
"Extraction™ "Réduction” "Classificateur" " Réussite %" " Performance %" " Performance Gle %"
Tl T™ "pCAr "LDA"™ "g2. 5" "g].5" "84 .6375"
"D T™ "pCAr KRN "laa" "g4 5" "gq 5"
ST "pCAr "eWM =L b "g5 . 5" "0, 545"
"D T™ "TCAM "RF" "laa" "g4 5" "gq 5"
"YULE-WALKER" "pCAr "ANMN" "oy . 5" "g2.q9l17" "gg ., 5941
Meilleurs classificateurs MIT dcanaux =
"Extraction™ "Reduction™ "Classificateur™ " Réussite %" " Performance " Performance Gls %"
"COVARIAMNCE™ LA “"LDA™ “1aa" %1% "18a"
"COVARIAMNCE™ LA TR “1aat %1% "18a"
"COVARIAMNCE™ LA TSV “1aat %1% "18a"
"COVARIAMNCE™ LA THE" “1aat %1% "18a"
"COVARIAMNCE™ LA =t “1aa 1% 0% "18a"
Mel1lleurs classificateurs MIT canal FP1 F3 =
"Extraction™ "Reduction™ "Classificateur” " Réussite %" " Performance %" " Performance Gle %"
"COVARTIAMNCE™ "LDA™ “"LDA"™ "1laa™ 5 % 5 b
"COVARTIAMNCE™ "LDA™ "ERMN™ "1laa™ L= b rgat
"YULE-WALKER"™ TSRO ] L5 1% i L5 15 laa
"COVARIAMNCE™ " ICAY "RF"™ "1laa™ L= A= gah
"COVARTIAMNCE™ S RODM "ARMN™ "1laa™ gL agao™ TOo _ aggo®
Deuxieme mellleur cholx =
"Extraction™ "Réduction™ "Classificateur"™ " Reussite =" " Performance %" " Performance Gle %"
"D T ™ “LDA™ “LDA&a" "1aa® “1aag™ "1ag™
CLWTH =LDA&A™ “LDA&A" i 1% “1aag™ =1ag™
AR BURG™ “LDA™ “LDA&A™ "laE i % [k e % [ h
"COVARTAMNCE™ “LDA™ “LDA&A™ "laE i % [k e % [ h
"D T™ L "R NMNY "1aa” ot rgor
1 N I L "R NN "1aa” ot = k=R
"AR BURG™ I L "R NN "1aa” ot = k=R
"YUJLE-WALKER"™ L "R NN "1aa® oot =
"COVARTAMNCE™ “LDA™ "R NN "1aa® oot =
"D T ™ “SED™ " SvM™ "1aa® oot =
TEWTE “SREODM mSVMT "laE i % [k e % [ h
"YULE-HWALEKEER"™ “SREODM mSVMT "laE i % [k e % [ h
"D T™ L “"REF" "1aa” ot rgor
1 N I L “"RF"™ "1aa” ot = k=R
"AR BURG™ I L “"RF"™ "1aa” ot = k=R
"YUJLE-WALKER"™ L “"RF" "1aa® oot =
"COVARTAMNCE™ L “"RF" "1aa® oot =
"D T ™ "RCAM =ANN" "1aa® = = N et o "L, 336"
TEWTE “SREODM AN "laE g0 Jadas"™ "ah | Jads"
AR BURG™ “SREODM AN "laE O aggo” O gggo®
"COVARTAMNCE™ “SED™ =AakN" "1aa” oo gggol gL aggot

Figure 4: Meilleures combinaisons de détection de 1’epilepsie




