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CONTEXTE

Les professionnels de santé éprouvent des difficultés a détecter et a surveiller I'évolution de la maladie

d’Alzheimer en raison de l'insuffisance de précision dans les diagnostics et du manque d'efficacité des
méthodes actuelles pour atteindre une précision optimale.

Solution

La solution proposée est d'utiliser les avancées en imagerie medicale et en intelligence artificielle pour

développer de nouveaux outils de détection précoce et de suivi de la progression de la maladie
d'Alzheimer.
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OBJECTIFS

Définir 1’objectif de réseaux de neurones optimale pour la
représentation des images.

Constituer la base de données a utiliser pour la
validation avec des classes équilibrées.

Combiner 1I’apprentissage profond avec 1’apprentissage traditionnel
pour la classification.
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METHODOLOGIE SUIVI

Acquisition de la base

de donnée des images IRM Extraction des caractéristiques Evaluation du modéle
>
Prétraitement des images Classification par un SVM
Apprentissage 60%

Validation 20%
Test: 20%
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ACQUISITION DES IMAGES IRM

Mild Demented Moderate Demented No Demented Very Mild Demented
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PRETRAITEMENT DES IMAGES

Image recadrée
Image d’origine Trouver le plus grand contour Détecter les points extrémes
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EXTRACTION DES CARACTERISTIQUES

Le modele VGG16
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Architecture du modele VGG16 [1]
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CLASSIFICATION PAR UN SVM
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Le modele SVM [2]




Mnacs
Globalink

RESULTATS OBTENUES

Matrice de confusion

Modeéle VGG16 + SVM

v Accuracy= 94%

VPrécision: 93,9%

Fo4

v Rappel= 93.88%

F0.2

v Score f1= 93,9%

0.0

Predicted label
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CONCLUSIONS ET PERSPECTIVES

v Les résultats préliminaires sont encourageants, mais peuvent étre améliorés.

v En perspective, on prévoit de travailler avec d’autres architectures de réseau de neurones a convolution.

v/ On envisage également d’utiliser d’autres bases de données afin de valider et confirmer les performances

du systeme proposé.
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