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Introduction

L’analyse faciale permet de transformer les

expressions en données comprehensibles.

Dans I'enseignement, cela peut aider a :

v’ Mieux percevoir les émotions des étudiants.

v’ Adapter les contenus pédagogiques.

v’ Améliorer I'engagement et la rétention.




Objectif

Créer une application basée sur I'|A pour reconnaitre les

émotions a partir de I'analyse faciale .
Obijectifs spécifigues:

v’ Utiliser une base de données de référence
v’ Extraire les caractéristiques

v’ Etablir un model d’apprentissage pour classer les

emotions
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Prétraitement

v’ Détection du visage (MediaPipe).

v' Redimensionnement (128x128).

v’ Egalisation d’histogramme.




Extraction des caracteristiques

Calcul d'un vecteur de caracteristiques via le

descripteur HOG pour capturer les contours .
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Classification
v’ Utilisation du Modéle SVM avec
GridSearchCV.

v’ Séparation de la base de données 70 %

entrainement / 30 % test.




Evaluation

Notre systeme utilise la base de données RaFD, qui comprend
des images haute résolution de 67 individus de diverses
origines et ages, exprimant 8 émotions fondamentales .

L’ évaluation a été réalisée sur 30% des données de test a
I'aide des métriques classiques : précision, rappel et F1-score.
Cette étape a permis de mesurer la robustesse du modele face
a des donneées non vues.
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CONCLUSION

Le modele SVM a montré :
v/ Une bonne performance du modele SVM.
v/ Des résultats stables et généralisables.

Des améliorations seront possibles avec

d’autres modeles.
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